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Introducao

Com o aumento massivo de dados disponiveis, surgiram métodos computacionais
para extrair informacdes uteis a respeitos destes dados: Ciéncia de Dados e
Tomada de Decisao.

Como as organizacdes voltadas ao Ensino a Distancia (EaD) fazem uso de
Tecnologias da Informacao e Comunicacao (TICs), estas podem se beneficiar
de métodos da Ciéncia de Dados.

A Evasao Estudantil € um dos maiores problemas nas instituicbes EaD,
chegando a 25% nacionalmente (TAMARIZ; SOUZA, 2015). E o Nucleo de
Educacdo a Distancia da Universidade Estadual do Centro-Oeste
(NEaD/UNICENTRO) possui uma Evasao em torno de 54%.



Obijetivo

Silva (2017) pontua a construcdo de Modelos Preditivos para minimizar a
Evasao Estudantil.

No contexto da EaD estes modelos deveriam identificar previamente indicios de
Evasao de seus alunos, suportando o processo de Tomada de Decisao.

Neste trabalho investiga-se o desenvolvimento de Modelos Preditivos aplicados
ao auxilio dos processos decisorios a Evasio Estudantil no NEaD/UNICENTRO.



Materiais e Métodos
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Materiais e Métodos

K-Means: Simples, eficiente e com bons resultados para agrupamentos de
volumosas bases de dados (JAIN, 2010).

Plotando os clusters encontrados
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Plotando os clusters rearranjados
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Plotando clusters X dados
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Resultado e Discussao

Obtencao e Ingestao de Dados

Obteve-se um arquivo de backup dos registros da base de dados do MOODLE
junto a Coordenadoria de Tecnologia da Informacdo da UNICENTRO
(COORTI/UNICENTRO), entao estes dados foram importados em uma instancia
do SGBD PostgreSQL.

Exploracao de Dados

Criacao e analise de varios cenarios. Estes resultaram na selecdo da tabela de
log do MOODLE, com as colunas: actionid, targetid, userid e timecreated.

Esta tabela de log personalizada foi entdo, importada para uma instancia do
MongoDB.



Resultado e Discussao

Definicao de Parametros

Apos a realizacao de duas queries no MongoDB,
os dados foram reorganizados em 57 acgdes
realizadas no MOODLE/NEaD/UNICENTRO
filtradas por um dendograma para melhor definir
0s comportamentos de um aluno.

# Acédo Descricdo
Created Discus- O total de respostas em
sion Subscription | postagens de féruns

O total de criagdes de pos-

2 | Croated Fost tagens em um férum

3 Created Submis- | O total de submissdes de
sion tarefas

4 | Total Action O total de agdes

5 | Total Created O total de acdes de envio

6 | Total Viewed 0] tc>~tal de agdes de visuali-

zagao
. O total de visualizagées em

7 | Viewed Attempl tentativas de quizz

8 | Viewsd Courss O total de visualizagbes do

curso

9 Viewed Course O total de visualizagdes de
Module tarefas

10 Viewed Discussi- | O total de visualizagdes de
on postagens do férum

11 Viewed Grade O total de visualizagbes da
Report grade de notas

12 | Viewed Message O total de visualizagbes de

mensagens
Viewsd Submis- O total de wsqallzagoes dos
13 siofi- Eari dados de envio de um post
ou tarefa
, g O total de visualizagbes da
14 Viewed Submis- situacao de uma tarefa envi-

sion Status

ada




Resultado e Discussao

Implementacao do Modelo

Foi desenvolvido um script em Python que utiliza
o algoritmo k-means da biblioteca Scikit-Learn.
Entdo ele foi executado 50 vezes para cada
configuracao testada com objetivo de obter a
melhor e mais estavel.

# Taxa de Acerto (%) Variancia

02 62.483 5.0390e-08
03 78.626 4.6148e-08
04 89.382 1.0582e-06
05 95.822 3.8399e-07
06 89.067 7.4852e-06
07 84.964 8.6147e-05
08 84.650 5.6599e-05
09 85.076 1.6210e-04
10 87.509 2.7443e-04
11 89.490 1.1840e-03
12 95.687 5.3677e-05
13 93.973 2.2468e-05
14 93.918 8.9078e-06
15 91.284 2.3249e-04
16 91.643 2.2567e-04
17 94.153 3.8435e-04
18 94.933 3.1329e-04
19 95.829 1.0323e-04
20 95.783 3.3889e-05
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Consideracoes Finais

A partir do objetivo de criar modelos preditivos para auxiliar na Tomada de
Decisao a respeito da Evasao Estudantil, do Ciclo de Vida da Ciéncia de Dados e
das tecnologias utilizadas foi possivel criar um modelo preditivo baseado no
algoritmo k-means, que agrupa os alunos em trés faixas: (i) alto risco; (ii) risco
intermediario; e (iii) sem risco.

Trabalhos Futuros
Estudos e uso de outros algoritmos de agrupamento ou classificacido para
comparacao;

Implementacdo de uma interface customizada para o workflow de gestdo do
NEaD/UNICENTRO.
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